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Apéndice A

Dimensiones de la World Wide Web

Las diferentes graficas que a continuacion se muestran han sido obtenidas del sitio web
http://www.worldwidewebsize.com; el contenido ha sido seleccionado con la intencion de introducir Unicamente

informacidn necesaria para la comprension de las ideas correspondientes a las dimensiones de la WWW.
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Gréfica A.1. — NUmero de paginas indexadas por Yahoo a Enero de 2009
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Apéndice B

Diagrama de flujo de un sistema bésico de anélisis de la WWW

A continuacion se describe de manera general el proceso de andlisis de informacion mediante un
diagrama de flujo representado en las figuras B.1. a B.3.; los bloques en azul representan aquellas actividades
bésicas para poder explorar la WWW, mientras que aquellas en rojo deben ser interpretadas como los procesos

llevados a cabo para cumplir un fin especifico, en este caso, un analisis semantico de la informacidn textual.

111/130



i

o)

LT7)

Tesis: “Andlisis del algoritmo ActiveRank como método de deteccién
automatica de contenido dentro de redes de informacion”
Fernando Luege Mateos
México D.F., Febrero 2010

Inicio

Ingresar limite de nimero
de paginas a analizar

iExisten 1 o mas
registros en queue?

Obtener de gueue un URL
disponible y etiquetar el registro
con estado “en proceso”

Ingresar registro de
URL inicial a gueue

Conectarse y descargar el HTML
a través del Cliente HTTP

iFue descargado
correctemente?

Etiquetar el registro
con estado "error”

Figura B.1. — Diagrama de flujo de un crawler basico
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Parsear HTML:
+ Obtener URL's de vinculos
+ Dbtener texto de contenido

iExisten URL's
disponibles?

Corregir ¥ homogenizar URL's

Agregar URL's nuevas a queue

Filtrar ¥ depurar el contenido
textual o numeérico

Analizar informacidn obtenida
semantico, numérico, eic..

Figura B.2. — Diagrama de flujo de un crawler basico
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Motor de rankings
+ Obtener informacion
relevante sobre la red a
partir de datos semanticos
o estructurales.

Almacenar resultados e
informacion de posterior utilidad

Almacenar rankings para ser
aprovechados en la seleccion de
URL's de queue o procesos
posteriores.

Sumar a contador de paginas
analizadas 1 unidad

¢El valor del contador de
paginas analizadas es
mavyor al limite?

Figura B.3. — Diagrama de flujo de un crawler bésico
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Apéndice C

Informacidn estadistica sobre la pornografia en Internet — Afio 2006

Las tablas que a continuacion se muestran han sido obtenidas del sitio web http://internet-filter-
review.toptenreviews.com/internet-pornography-statistics.html; el contenido ha sido traducido y depurado para

facilitar la comprension de los datos, lo anterior sin intencién de manipular o sesgar los resultados.

Tabla C.1. - Ingresos mundiales de la industria dedicada a la
comercializacién de la pornografia en el afio 2006.

Ingresos Mundiales por Pornografia — 2006

Ingresos [Billones USD] Notas
$27.40 Incompleto
$25.73
$19.98
$13.33

$2.00
$1.97
$1.40
$1.00
$1.00
$1.00 Incompleto
$.64 Incompleto
$.60 Incompleto
$.46 Incompleto
$.25 Incompleto
$.20
$.10 Incompleto
Otros 212 paises - No Disponible
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Tabla C.2. - Distribucién demogréfica aproximada en la bisqueda de términos para adultos en el afio 2006.

Distribucion Demografica Aproximada en Bisqueda de Contenido para Adultos — 2006

Distribucién Aproximada

Menores a 18 afios 20.50%

Entre 18 y 24 afios 19.50%
Entre 25 y 34 afios 18.30%
23.50%
18.20%

Tabla C.3. - Términos méas buscados de contenido para adultos con division por género en el afio 2006.

Términos mas Buscados de Contenido para Adultos — 2006

Término de Peticiones de Bisqueda en 2006 Division por Género Paginas Web que Contienen el
Busqueda Masculino Femenino Término [Millones]

Sex 75,608,612 50.00% 50.00% 14
Adult Daiting 30,288,325 36.00% 64.00% 1.4
Adult DVD 13,684,718 58.00% 42.00% 1.82
Pom 23,629,211 96.00% 4.00% 88.8
Sex Toys 15,965,566 58.00% 42.00% 2865
Teen Sex 13,982,729 44.00% 56.00% 21
13,484,769 44.00% 56.00% 242

13,362,995 36.00% 64.00% 1.68

13,230,137 50.00% 50.00% 0.28

12,964,651 50.00% 50.00% 207

12,964,651 97.00% 3.00% 274

12,065,000 50.00% 50.00% 181

11,861,035 50.00% 50.00% 2

9,960,074 67.00% 33.00% 295

Cy ber Sex 8,602,524 41.00% 59.00% 1.24
XXX Videos 7,411,220 64.00% 37.00% 1.44
6,641,209 86.00% 14.00% 43.2

6,130,065 82.00% 18.00% 1.97

5,487,925 T7.00% 23.00% .3

4,344.924 50.00% 50.00% 198
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Tabla C.4. - Informacion estadistica sobre la pornografia en Internet en el afio 2006.

Informacion Estadistica sobre la Pornografia en Internet — 2006

Paginas web pornograficas 420 millones
Busquedas diarias sobre pornografia en buscadores 68 milliones (25% del total de busquedas en Internet)

Correos electronicos enviados diariamente con contenido

e @ seE 2.5 billiones (8% del total de correos electronicos)

Usuarios de Internet que accesan a contenido pornografico E¥AeZ

Usuarios con exposicién a contenido sexual no deseado 34.00%

Correos electronicos diarios con contenido sexual por

. 4.5 por usuario de Internet
usuario

Descargas (Peer To Peer) mensuales de contenido

T 1.5 billiones (35% del total de descargas)

Tabla C.5. - Nimero de paginas pornogréficas por pais en el afio 2006.

Paginas Pornograficas por Pais — 2006

Pais Paginas Pornograficas [millones]

Estados Unidos 244.66
10.03

8.51
5.66

2.7
1.88
1.08
1.05
0.85
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Tabla C.6. - Informacién demogréfica sobre el acceso y consumo de contenido pornografico en Internet en el afio 2006.

Informacion Demografica y Pornografia en Internet — 2006
Adolescentes

Edad de primera exposicion a contenido pornografico 11 afios
Grupo consumidor de pornografia en Internet 35 - 49 afios
Grupo de adolescentes entre 15y 17 afios con experiencia sexual 80.00%
Grupo de adolescentes entre 8 y 16 afios que han accesado a contenido
pornografico en Internet

Grupo de adolescentes entre 7 y 17 alos que proporcionan su direcciéon de casa
abiertamente

Grupo de adolescentes entre 7 y 17 alos que proporcionan correo electrénico
abiertamente

90% (la may oria al realizar tarea escolar)
29.00%

14.00%

Mujeres
Mujeres que mantienen en secreto su acceso a contenido pornografico 70.00%
Mujeres con adiccién a la consulta de contenido pornogréafico 17.00%
Proporcién de mujeres:hombres en salas de chat virtuales 02:01:00
Relacién mujeres:hombres que accesan a sitios pornograficos 01:03:00
Mujeres gque accesan a sitios pornograficos 9.4 milliones (mensualmente)
Mujeres que admiten accesar a contenido pornogréafico en el trabajo 13.00%
Hombres
Hombres que admiten accesar a contenido pornografico en el trabajo 20.00%
Adultos estadounidenses que acceden regularmente a sitios pornogréaficos 40 milliones

Hombres con adiccion a la consulta de contenido pornogréafico 10.00%
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Apéndice D

Resultados complementarios

A continuacién se muestran algunas graficas complementarias utilizando procedimientos andlogos a

los planteados en el desarrollo experimental de esta tesis con los conjuntos de informacion alternos; asi mismo,

se puede generar el mismo analisis aplicado en la clasificacién de contenido pornografico y obtener conclusiones

particulares para cada caso.
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Gréfica D.1. — Gréfica de dispersion de la fila de la matriz de ranking correspondiente al vector de
referencia catdlico contra todos los demas.
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Tabla D.1. — Distribucion de valores maximos, minimos y medios para cada entorno de informacion
con respecto al vector de referencia catélico.

Entorno Pornogréfico 1.8846 1.5082 2
Entorno Catolico 1.5867 1.0885 2
Entorno Enciclopédico 1.7831 1.0885 2

Ranking References VRCatolico 3011

Rankings
=
5
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0 500 1,000 1,500 2,000 2,500 3,000 3,500 4,000 4,500 5,000 5,500 6,000 6,500 7,000 7,500 8,000 8,500 9,000 9,500 10,000 10,500 11,000
Vectors
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Gréfica D.2. — Gréfica de dispersion de la fila de la matriz de ranking correspondiente al vector 3011
del conjunto catélico contra todos los demas.
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Gréfica D.3. — Gréfica de dispersion de la fila de la matriz de ranking correspondiente al vector 3012
del conjunto catdlico contra todos los demés.
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Gréfica D.4. — Gréfica de dispersion de la fila de la matriz de ranking correspondiente al vector 6000
del conjunto catdlico contra todos los demés.
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Gréfica D.5. — Gréfica de dispersion de la fila de la matriz de ranking correspondiente al vector de
referencia enciclopédico contra todos los demas.

Tabla D.2. — Distribucion de valores maximos, minimos y medios para cada entorno de informacion
con respecto al vector de referencia enciclopédico.

Entorno Pornografico 1.8998 1.3853 2
Entorno Catolico 1.7556 1.1149 2
Entorno Enciclopédico 1.5670 0.8939 2
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Gréfica D.6. — Gréfica de dispersion de la fila de la matriz de ranking correspondiente al vector 7694
del conjunto enciclopédico contra todos los demas.

1247130




Tesis: “Andlisis del algoritmo ActiveRank como método de deteccién
automatica de contenido dentro de redes de informacion”
Fernando Luege Mateos
Meéxico D.F., Febrero 2010

Ranking References VREnciclopédico 8000

2.025 "

1.850 ("
p

1.825

1.800 1

1.775

1.750

1.725

1,700 {f--

Rankings

1.675

1.650

1.625

1600 {f-

1575

1.5501

1.500

1.475

1.450

1.425

1.400

1.375

Vectors

[[© vRPomo © VRcatglico ~ VRENciclopédico |

Gréfica D.7. — Gréfica de dispersion de la fila de la matriz de ranking correspondiente al vector 8000
del conjunto enciclopédico contra todos los demas.
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Gréfica D.8. — Gréfica de dispersion de la fila de la matriz de ranking correspondiente al vector 8237
del conjunto enciclopédico contra todos los demas.
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Las gréaficas D.1. a D.8. fueron obtenidas al calcular los rankings de cada uno de los vectores
especificados contra todos los demés elementos inmersos en el sistema; su analisis puede ser desarrollado
siguiendo los procedimientos establecidos en el capitulo quinto de la presente tesis. A partir de una rapida
interpretacion, las observaciones mas importantes son las siguientes:

= Mientras mas semejantes sean los conjuntos de informacion entre si, menor sera la separacion

generada a través del ranking con respecto a un mismo vector de referencia, por lo tanto, mayor
serd la dificultad para clasificar dicho contenido, o en otras palabras, se tendra una eficiencia
méaxima muy por debajo de los resultados obtenidos con escenarios donde los conjuntos de
informacidn son basicamente polares.

= Los mejores resultados seran obtenidos al trabajar con el vector de referencia perteneciente al

conjunto de informacién mas diferente con respecto al resto presentes y seleccionando la

hipbtesis mas adecuada, segun el objetivo del sistema en particular.
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